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Resumo

A literatura na area de linguistica afirma, em geral, que o acento ténico na
penultima silaba (paroxitona) € o padrdo, enquanto acentos na ultima (oxitona)
e na antepenultima (proparoxitona) silabas séo desvios. Além disso, a estrutura
da palavra é considerada o fator determinante na acentuagéo tonica.

O estudo analisado neste relatorio estatistico busca entender como se da o
processo da acentuacdo tdnica (oxitona, paroxitona e proparoxitona) em
falantes nativos do portugués brasileiro, através de um experimento utilizando
pseudopalavras e, assim, definir quais as variaveis linguisticas que exercem
influéncia sobre a acentuacdo. A partir desse objetivo, foram construidos

modelos de regressao multinomial com efeitos aleatérios.

Concluiu-se que, de modo geral, existem variaveis linguisticas além da estrutura
da palavra que influenciam no processo de acentuacdo tbnica no portugués
brasileiro. Caracteristicas relacionadas aos falantes nao apresentaram

significancia estatistica nos modelos ajustados.
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1. Introducéao

De acordo com Petter (2007), o interesse pela linguagem € antigo e vem sendo
expressado por meio de mitos, lendas, cantos, rituais e trabalhos eruditos que
buscam conhecer essa capacidade humana como sistema de comunicacdo. A
autora aponta que, a partir do século XX, os estudos linguisticos passaram a ter
um carater cientifico, ou seja, centrados na observacao dos fatos a partir de
pressupostos tedricos da linguagem, no estabelecimento de hipdteses e na

examinagao mediante experimentos.

Conforme descrito por Fiorin (2019), a linguistica € uma ciéncia da linguagem
porque, ao contrario da gramética, ela tem como objetivo estabelecer o que uma
lingua é e por que é de uma determinada maneira. Logo, a area estuda os
aspectos fonéticos, morfologicos, sintaticos, semanticos, sociais e psicoldgicos
de uma lingua, neste caso, o portugués brasileiro. Dentro deste contexto, existe
0 conceito de pseudopalavra, que, de acordo com o dicionario Priberam (2021),
€ uma “Sequéncia regular e pronunciavel de caracteres que ndo tem um
significado numa lingua, apesar de obedecer as regras ortograficas,

morfolégicas ou de pronuncia”.

No portugués brasileiro existem trés classes de palavras segundo sua
tonicidade: oxitona, paroxitona e proparoxitona. Essas denominacfes estéo
relacionadas a intensidade dada a determinadas silabas na pronuncia das
palavras. Aquela que é pronunciada de forma mais acentuada € a silaba ténica.
Assim, oxitona é a palavra cuja silaba ténica é a Ultima; paroxitona € a palavra
cuja silaba tdnica é a penultima; e proparoxitona € a palavra cuja silaba ténica é

a antepenultima.

s

O intuito do trabalho é investigar a maneira como os falantes nativos do
portugués atribuem a tonicidade em pseudopalavras parcialmente relacionadas
a vocabulos existentes no idioma. Em outras palavras, busca-se compreender
como o individuo, ao se deparar com uma palavra nova, nesse caso, uma
pseudopalavra, define a silaba tbnica. Além disso, busca-se entender quais sao

0s outros fatores, tais como 0s conhecimentos linguisticos do falante e as
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estruturas linguisticas das palavras, que podem influenciar nesse processo de

classificacao e, portanto, na determinacéo da entonacéo.

2. Objetivos

O objetivo principal do trabalho € entender o processo de acentuacdo no
Portugués Brasileiro, com base em um experimento utilizando pseudopalavras.
Ou seja, buscamos compreender quais as caracteristicas da palavra e quais as
caracteristicas do falante que influenciam nesse processo de acentuacao tonica

quando o individuo se depara com uma palavra nova.
Algumas perguntas a serem respondidas pela analise estatistica sao:

1. A classificacao tonica das pseudopalavras pode recuperar o acento das
palavras-alvo de referéncia? Em outras palavras, queremos entender se
a tonicidade da palavra-alvo tem papel na predicdo do acento da

pseudopalavra.

2. As caracteristicas estruturais da pseudopalavra tém influéncia na
acentuacédo ténica? Essas sao as Unicas caracteristicas que realmente

tém impacto nesse processo?

3. A similaridade entre palavra-alvo e pseudopalavra influencia na
associacdo acentual? Buscamos entender se quanto mais similar a
pseudopalavra for da palavra-alvo, maiores sao as chances de atribuicéo

do mesmo padrao acentual da palavra-alvo.

4. H4 associacdo entre o participante estar na graduacdo em Letras e a
classificacdo tbnica da pseudopalavra? Ha associacdo entre
conhecimento em musica e a classificacdo ténica da pseudopalavra?
Espera-se que individuos com conhecimento em masica ou que entraram
recentemente no curso de Letras tenham um comportamento de

classificacdo das pseudopalavras distinto dos demais.
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3. Descricao do estudo

O estudo foi realizado de maneira remota com reunides individuais entre a
pesquisadora e cada um dos participantes via Google Meet. Consistiu em
apresentar aos participantes, através do software Psychopy, 372
pseudopalavras agrupadas nos denominados grupos de classificagao e registrar
a forma como eles reproduziam verbalmente tais palavras criadas. A seguir, as
respostas dos participantes foram classificadas de acordo com as trés classes

de acentuacao tonica: oxitona, paroxitona e proparoxitona.

A coleta dos dados foi realizada no inicio de 2020 com 34 individuos que, por
meio de divulgacbes em redes sociais e de colegas, se voluntariaram a participar
do experimento. Os voluntarios tiveram como pré-requisitos: ser maior de 18

anos, ser falante nativo do portugués brasileiro e ndo ter estudado linguistica.

Entre os participantes da pesquisa encontram-se estudantes do primeiro
semestre da faculdade de Letras da Universidade de Sdo Paulo, musicos, alguns
residentes de fora do estado de S&o Paulo, entre outros. Supde-se que os alunos

do primeiro semestre do curso de Letras ainda ndo tém conhecimento na area.

3.1 Limitacfes do estudo

Identificamos dois eventuais problemas -um de carater técnico e outro de
aleatorizacdo- na coleta de dados que tentaremos contornar nas analises. O

primeiro é descrito a seguir, enquanto o outro serd mencionado na Secéao 4.4.

Destaca-se a perda de algumas respostas durante o processo de coleta de
dados, visto que ruidos externos impediram que algumas entonacdes fossem
captadas e registradas na gravacao. Logo, na base de dados ndo temos 372
registros de pseudopalavras para todos os participantes. Portanto, um total de
12.511 dados seréo utilizados na analise, em vez dos 12.648 esperados, o qual

nao representa uma perda substancial.
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3.2 Conceitos de similaridade e validacéao

O conceito de similaridade entre palavra-alvo e pseudopalavra foi construido
com base nas mudancas feitas na palavra-alvo até a obtencdo da
pseudopalavra. Essas alteracdes estdo relacionadas a mudancas de ponto,

modo e/ou vozeamento.

De acordo com o tipo e a quantidade de alteracdes foi estabelecido um valor de
1 a 10 -chamado de taxa de similaridade- onde, para mudancgas de consoantes,
valores menores do que 4 determinam pseudopalavras similares a sua palavra-
alvo e valores maiores ou iguais a 5 determinam pseudopalavras dissimilares a
sua palavra-alvo. Ja para mudancas de vogais, valores acima de 1 determinam

pseudopalavras dissimilares a sua palavra-alvo.

Diante disso, foi necessario definir um modo de validar essa classificacdo em
similar e dissimilar, ou seja, verificar se a pseudopalavra classificada como
similar -ou dissimilar- é, de fato, similar -ou dissimilar- a palavra da qual ela se
originou (palavra-alvo). Nessa etapa -chamada de validacéo- pediu-se para 10
falantes do portugués, que nao faziam parte do estudo final, listarem a palavra

do portugués a qual eles associavam cada uma das pseudopalavras.

Dentre as pseudopalavras consideradas similares a palavras-alvo, considerou-
se validadas como “similar a palavra-alvo” as pseudopalavras cuja associagao
foi a palavra-alvo na resposta de, no minimo, oito individuos. Porém,
pseudopalavras nas quais sete falantes apresentaram a associacdo correta
foram classificadas como quase validadas e quando menos de sete falantes
apresentaram a associagéo “correta” entendeu-se que a classificagdo em similar

nao foi validada (ela n&o esta, de fato, parecida com sua palavra-alvo).

Da mesma forma, dentre as pseudopalavras consideradas dissimilares a
palavra-alvo, foram consideradas validadas como “dissimilar a palavra-alvo”
pseudopalavras ndo associadas a uma mesma resposta por até dois individuos.
Em outras palavras, se até dois falantes associaram uma mesma palavra a
pseudopalavra, ela foi considerada dissimilar a sua palavra-alvo.

Pseudopalavras nas quais trés falantes apresentaram a mesma associacao
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foram classificadas como quase validadas e, quando mais de trés falantes
lembraram de uma mesma palavra do portugués ao ler a pseudopalavra,
entendeu-se que a classificacdo em dissimilar néo foi validada (ha indicios de

que ela esta parecida com uma palavra real).

Ressalta-se que, nesse caso, a associagao nao precisava ser exclusivamente
com a palavra-alvo. Por exemplo, suponha que pesquisadora criou a
pseudopalavra Fanama através de modificacdes na palavra Parana (palavra-
alvo) e definiu que essa pseudopalavra era dissimilar a sua palavra-alvo. Se, na
etapa de validacdo, 5 dos 10 falantes lembraram da palavra Canada ao
ler Fanama, entdo considerou-se que a dissimilaridade nao foi validada, pois
muitos falantes associaram a pseudopalavra a uma mesma palavra do portugués

(ela parece ser similar a uma palavra real).

4. Descricao das variaveis

Foram coletadas variaveis linguisticas -relacionadas as pseudopalavras-,
extralinguisticas -relacionadas aos participantes- e experimentais -relacionadas
ao estudo-, que podem, segundo a literatura da area, influenciar o

comportamento acentual no portugués.

4.1 Variavel dependente

A variavel resposta de interesse € Tonicidade de producdo, ou seja, a

classificacéo tonica da pseudopalavra (oxitona, paroxitona ou proparoxitona).

4.2 Variaveis linguisticas

As pseudopalavras foram construidas com trés silabas de extenséo para que os
trés padrdes acentuais do portugués brasileiro pudessem ser produzidos. As

palavras que deram origem as pseudopalavras, definidas como palavras-alvo,
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foram classificadas em dois niveis de acordo com a sua ocorréncia no Corpus
brasileiro, corpus linguistico coordenado pelo pesquisador Antonio Paulo Berber
Sardinha. Se a palavra possui mais de 100 mil ocorréncias no corpus, ela é
classificada como de alta frequéncia e se possui menos de 2 mil ocorréncias, ela
é classificada como de baixa frequéncia. A juncao da ideia de frequéncia e
similaridade entre a palavra alvo e a pseudopalavra resultou na criagdo de uma

variavel com 4 categorias chamada Grupo de classificacéo.
e Validagéo: s = sim, n = ndo validada e q = quase validada
o Palavra-alvo: palavra real que deu origem a pseudopalavra
o Tonicidade da palavra-alvo: oxitona, paroxitona e proparoxitona

o Estrutura da palavra: indica qual é a estrutura da pseudopalavra (CV-
CV-CV ou CV-CV-CVC), sendo que C indica Consoante e V indica Vogal

 Pseudopalavra: refere-se a cada uma das palavras criadas

« Segmento modificado: indica qual letra foi modificada na criagdo da

pseudopalavra a partir da palavra real (consoante ou vogal)

e Grupo de classificacdo: indica o efeito da similaridade (entre a
pseudopalavra e a palavra real) e da frequéncia (alta e baixa) na producéo

acentual
o 1 = pseudopalavras similares de alta frequéncia
o 2 = pseudopalavras dissimilares de alta frequéncia
o 3 = pseudopalavras similares de baixa frequéncia
o 4 = pseudopalavras dissimilares de baixa frequéncia

Ressaltamos que essa variavel nao foi controlada durante a coleta de dados, ou
seja, nao foi pré-definida uma quantidade de palavras de cada categoria em cada

conjunto apresentado aos participantes.
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4.3 Variaveis extralinguisticas

Falante: identifica os 34 participantes do experimento

e Idade: de 18 a 60 (anos)
o Género: feminino e masculino
« Naturalidade: Sao Paulo SP, Outros municipios de SP e Outras UF

« Escolaridade: categorizada em Fundamental Completo, Superior
Completo, Superior Incompleto e PoOs-Graduacdo (Completo ou

Incompleta)
« Areade formagdo: 0 = outros e 1 = Letras

e Linguas: 0 = ndo tem conhecimento em linguas e 1 = tem conhecimento

em linguas

e Mdusica: 0 = ndo tem conhecimento em musica e 1 = tem conhecimento

em musica

4.4 Variaveis experimentais

As palavras foram aleatorizadas no Excel e divididas em 4 conjuntos -variavel
Bloco de apresentacdo- a serem apresentados aos participantes com um
intervalo de tempo entre cada conjunto. Por limitacdes do software, a ordem de
apresentacao desses conjuntos ndo pode ser aleatorizada, apenas a ordem das
palavras dentro de cada conjunto.

« Bloco de apresentacao: indica em qual bloco (ou conjunto) a
pseudopalavra foi inserida (1, 2, 3 ou 4)

Problemas de aleatorizacao

Para alguns participantes o software Psychopy apresentou problemas e eles
tiveram que continuar o experimento a partir de slides com uma ordem aleatéria

pré-estabelecida. Em outras palavras, todos os individuos que em algum
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momento acompanharam o experimento pelos slides seguiram com palavras

apresentadas na mesma ordem (a primeira aleatorizagao retirada do Excel).

o Aleatorizacao: codifica se o bloco de apresentacéao foi aleatorizado para
o individuo ou nao e, portanto, foi considerada a aleatorizagéo prévia (s =

o estimulo foi aleatorizado e n = o estimulo ndo foi aleatorizado).

5. Analise descritiva

A analise descritiva do projeto foi dividida em duas partes. A seguir,
apresentamos algumas interpretacoes retiradas das volumetrias vistas. Ao final,
discutimos uma ideia de analise de concordancia envolvendo os falantes e a

classificacdo tonica das pseudopalavras.

5.1 Perfil dos participantes
5.1.1 Género e idade

Os 34 participantes do estudo estao divididos entre 21 mulheres e 13 homens,
com idades que variam entre 18 e 60 anos. A Figura B.1 mostra a distribuicéo
dos respondentes segundo a faixa etaria e género. A faixa etaria foi dividida a
partir dos quartis da variavel idade, para resumir as informacfes da amostra.
Com excecéo da faixa etaria de 31 a 38 anos, ha mais mulheres do que homens
em cada quartil.

5.1.2 Naturalidade

A Tabela A.1 exibe o perfil dos informantes segundo sua naturalidade (variavel
agrupada em razdo da baixa volumetria de individuos por UF). E possivel
perceber que a maior proporgcao (82%) dos participantes reside no estado de

Séo Paulo, portanto, essa variavel ndo sera considerada na analise.
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5.1.3 Area de formacéo

A Tabela A.2 mostra o agrupamento da formacéo dos voluntarios. A influéncia
do curso de Letras na categorizacdo das pseudopalavras é um dos fatores de

possivel interesse na analise dos dados.

Analisando a distribuicdo por formacédo, 19 (56%) participantes sdo de outras
areas e 15 (44%) sao da area de Letras; no entanto, cruzando essa variavel com
as informacdes de escolaridade (Tabela A.3), notamos que o grupo majoritario
sdo estudantes de Letras com ensino superior incompleto (11 pessoas, 0 que
representa cerca de 32% do total). Destacamos que a amostra é pequena e nao
representativa da populacao brasileira, pois apenas um individuo tem nivel de

escolaridade abaixo do universitario.

A distribuicdo das variaveis linguas e musica pode ser observada nas
Tabelas A.4 e Tabela A.5, respectivamente. Observamos na Figura B.2 que, dos
participantes que tém conhecimento de linguas, mais de metade (58%) séo do
curso de Letras, e todas as pessoas sem nenhum conhecimento de outro idioma
sdo de outras areas. Isso pode levar a um confundimento do efeito dessas duas
variaveis, pois ndo ha nenhum individuo que curse Letras sem conhecimento de

linguas no estudo.

5.2 Variaveis linguisticas

A tonicidade de producao (classificacdo da pseudopalavra) do tipo proparoxitona
€ a menos expressiva (4%), enquanto a categoria paroxitona aparece com maior
frequéncia nas respostas dos participantes (57%), como visto na Tabela 1 a
seguir. Portanto, o processo de acentuacao das pseudopalavras nesse estudo
parece ir de acordo com a afirmacéo de Collischonn (1999) de que “Podemos
considerar que o0 acento proparoxitono € marcado, no sentido de que é menos
usual. E um acento especial, contrario a tendéncia geral de acentuar a pendltima

silaba”.
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Tabela 1: Distribuicdo da Tonicidade de produgéo

Tonicidade de producéo n

Oxitona 4.904 (39%)
Paroxitona 7.163 (57%)
Proparoxitona 444  (4%)
Total 12.511 (100%)

De forma geral, comparando a tonicidade da producdo e a tonicidade das
palavras-alvo (vide Tabela A.6), nota-se que aproximadamente 73% das
pseudopalavras classificadas como proparoxitonas tinham uma palavra-alvo de
tonicidade proparoxitona. Entretanto, cerca de 77% das pseudopalavras que tém
como palavra-alvo uma proparoxitona foram categorizadas pelos participantes

como paroxitonas (Tabela A.7).

Além disso, nota-se também que pseudopalavras originadas de palavras-alvo
oxitonas e paroxitonas foram acentuadas de forma praticamente uniforme entre
oxitonas e paroxitonas, o que ndo ocorre com as pseudopalavras criadas a partir
de palavras-alvo proparoxitonas. Pode-se pensar entdo, que ha influéncia da
palavra-alvo proparoxitona na atribuicdo de tonicidade proparoxitona.

Observa-se na Tabela A.8 que os grupos de classificacdo 2 e 4 (ou seja, 0s
grupos em que as palavras sofreram mais alteracbes em relacdo a referéncia
original) apresentam uma propor¢do menor de proparoxitonas produzidas

guando comparados aos grupos 1 e 3.

O fluxo entre tonicidade da palavra-alvo (lado esquerdo) e tonicidade da
producdo (lado direito) pode ser analisado graficamente por grupo de

classificagéo na Figura 1.
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z Grupo Similar de Baixa Frequéncia Grupo Dissimilar de Baixa Frequéncia

Tonicidade da palavra-alvo

paroxitona

proparoxitona

oos, | OXitona oxitona oxitona oxitona

- paroxitong paroxitona
b

paroxitong

proparoxitor]

5]

ptoparoxitor

]

0% pi nparnxnnrn

Grupos de classificagdo

Figura 1: Tonicidade de palavra-alvo e pseudopalavra

No geral, muitas pseudopalavras cujas palavras de referéncia sdo paroxitonas

foram classificadas pelos falantes como oxitonas, e vice-versa.

Consegue-se perceber que nos grupos de baixa frequéncia, a quantidade de
pseudopalavras que foram classificadas como oxitona e cuja tonicidade da
palavra-alvo era proparoxitona € consideravelmente maior do que nos grupos de
alta frequéncia. Além disso, para os grupos dissimilares a quantidade de
pseudopalavras acentuadas como proparoxitonas é ainda menor do que nos
grupos similares. Uma hipétese é de que os grupos dissimilares (2 e 4) diminuem
a probabilidade de atribuicdo proparoxitona. Os gréaficos de fluxo podem ser

vistos detalhadamente nas Figuras B.3 a B.6.

Na Tabela A.9, vemos que 85% das pseudopalavras cuja estrutura era CV-CV-
CV foram classificadas como paroxitonas, e 79% das pseudopalavras cuja
estrutura era CV-CV-CVC foram classificadas como oxitonas. Logo, parece
existir forte influéncia da estrutura na atribuicdo da tonicidade em palavras do

portugués brasileiro.
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Por fim, explorando os dados no ambito de validagdo, pode-se calcular pela
Tabela A.2 que, aproximadamente, 73% das pseudopalavras foram validadas de
acordo com o processo descrito anteriormente na Sec¢do 3. A Tabela 2 indica,
também, que cerca de 81% das pseudopalavras cuja
similaridade/dissimilaridade nao foi validada foram classificadas como

paroxitonas.

Tabela 2: Frequéncia da Tonicidade de producdo por nivel da variavel
Validacéo.

Validagcéo
Tonicidade producéo Nao Validada  Quase Validada Validada
Oxitona 335 (16%) 529 (39%) 4.040 (45%)
Paroxitona 1.727 (81%) 771 (57%) 4.665 (51%)
proparoxitona 56 (3%) 48 (4%) 340 (4%)
Total 2.118 (100%) 1.348 (100%) 9.045 (100%)

Dentre as nao validadas, aproximadamente 86% das pseudopalavras pertencem
ao grupo das similares. Ou seja, percebe-se que nos grupos 1 (pseudopalavras
similares de alta frequéncia) e 3 (pseudopalavras similares de baixa frequéncia)
a porcentagem de palavras ndo validadas € superior aos demais grupos (vide
Figura 2).
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100%

11 (12.2%)

17 (17.7%)

75%
6 (6.7%)

6 (6.2%)

Validacéo
B Nzo validada

Quase validada
B vaidada

50%

25%

0%

1 2 3 4
Grupo de Classificagao

Figura 2: Distribuicdo da Validagéao por Grupo de classificagao

5.3 Andlise de concordancia

Como nossa base de dados esta no formato de medidas repetidas (falantes
acentuando diversas pseudopalavras) e uma mesma palavra-alvo gerou
diversas pseudopalavras, o pressuposto de independéncia entre as observacdes
ndo é verdadeiro. Logo, optamos por medir a concordancia entre a acentuacao
dos falantes através de uma estatistica do tipo Kappa, separando as analises
em cada nivel das seguintes variaveis: grupo de classificacdo, estrutura da
palavra e segmento modificado.

Busca-se investigar o grau de concordancia entre os falantes quanto a
classificacdo das 372 pseudopalavras em oxitona, paroxitona e proparoxitona.
Como os niveis da variavel resposta (tonicidade da producdo) tém uma
distribuicdo desbalanceada, houve a necessidade de utilizar um fator corretor no
calculo da estatistica Kappa. Assim, para esse conjunto de dados, foi adotada a
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estatistica de AC1 de Gwet, medida que, de acordo com a literatura, pode ser
utilizada em amostras desbalanceadas (Gwet 2002, Gwet 2008).

AC1 de Gwet: Coeficiente para n experimentos com r avaliadores que utilizam

um sistema de classificacdo em Q categorias

Pa — P
AC1 = 2T
1 — pey
com
1 I & rigrig — 1)
Pa = — {Z )
1 r—1
i=1 g=1
Q
Pey Z mg(1 — mq)
Q-1
g=1
1 n T‘iq
T L
Temos que

Dey = Probabilidade de concordancia ao acaso

p, = probabilidade de concordéancia geral

T, = probabilidade de classificagdo na categoria q

1;4 = probabilidade de classificagdo do i-esimo experimento na categoria g

Quanto mais proximo de 1, menor a probabilidade de a concordancia acontecer
devido ao acaso, ou seja, melhor a concordancia entre os falantes na
classificagao das pseudopalavras. Altman (1991) define os seguintes pontos de

corte para a interpretacédo da estatistica Kappa (e, consequentemente, do AC1).
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Tabela 3: Pontos de corte para medidas do tipo Kappa

AC1<0,20 pobre
0,2<AC1<04 razoavel
04<AC1<0,6 moderada
0,6 <AC1<0,8 boa

AC1=0,8 muito boa

Além da estimacdo da medida geral (sem segmentar a base de acordo com
alguma caracteristica), separou-se as pseudopalavras em cada uma das
categorias de trés variaveis escolhidas e calculou-se a medida AC1 de

concordancia em cada um dos niveis das mesmas.

Observando o resultado da medida sem abertura dos niveis (vide Tabela A.10),
os falantes apresentaram uma concordancia boa na atribuicdo do acento tdnico

pois a estatistica de Gwet produziu um coeficiente de, aproximadamente, 0,68.

Ja na Tabela A.11 vemos que h& semelhanca de concordancia entre os grupos
similares e dissimilares, sendo nos dissimilares os maiores niveis de
concordancia (0,75 e 0,71). Porém, em todos 0s casos pode se considerar que

a concordancia foi boa.

Uma hipétese para o fato de os falantes concordarem mais nos grupos
dissimilares seria de que quanto menos referéncia entre a pseudopalavra e uma
palavra-alvo, maior a chance de o falante utilizar outra caracteristica para definir

a tonicidade (como por exemplo a estrutura da palavra).

Em relacédo a estrutura da palavra, ha uma maior concordancia nas respostas
dos falantes cujas pseudopalavras estdo no nivel CV-CV-CV, como visto
na Tabela A.12. Dado que dentro da estrutura CV-CV-CV 85% das
pseudopalavras foram classificadas como paroxitonas, parece existir uma

concordancia alta entre os falantes de seguirem essa tonicidade.

Por fim, em relacdo ao segmento modificado, vemos que ha semelhanca na
medida de concordancia entre os dois niveis de mudanca (0.67 e 0.68). Ou seja,
os falantes concordam na tonicidade da producédo de forma muito parecida entre

os dois niveis como visto na Tabela A.13.
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Portanto, a analise de concordancia parece indicar que as variaveis grupo de
classificacao e estrutura da palavra podem ser importantes para a atribuicdo do
acento tbnico, visto que seus niveis apresentaram estatisticas de Gwet

diferentes entre si.

6. Andlise inferencial

Nesta secao apresentamos a analise das variaveis linguisticas, extralinguisticas
e experimentais com o intuito de caracterizar o processo de acentuacao tonica.
Para entender quais variaveis de fato tém influéncia, construimos modelos
multinomiais mistos em que o efeito aleatério considerado foi especificado pelo
indicador do falante. Assim, este tipo de modelo permite considerar a correlacéo
das respostas do mesmo falante e o desbalanceamento na quantidade de
respostas de cada um. Além disso, essa estrutura possibilita também a inclusdo
de variaveis relacionadas as caracteristicas dos falantes em conjunto com as

variaveis explicativas correspondentes a palavra alvo.

As seguintes variaveis foram consideradas no modelo completo:
e Variavel resposta: Tonicidade de producéo
e Efeito aleatorio: Efeito de cada falante

e Variaveis independentes incluidas como efeitos fixos: tonicidade alvo,
estrutura da palavra, grupo de classificacdo, segmento modificado, bloco
de apresentacdo, aleatorizacdo, mausica, linguas, idade, género,

escolaridade, area de formacao

Com isso, foi formulado um modelo de regressao logistica multinomial
considerando o nivel Paroxitona como categoria de referéncia. Esta escolha
baseia-se no fato de ela ser considerada a acentuagdo ténica mais comum na
lingua portuguesa. E importante notar que o “resultado” deste modelo s&o duas
componentes, uma para comparar o nivel Oxitona em relacéo a Paroxitona, e a

outra para comparar o nivel Proparoxitona em relacdo a Paroxitona. A segquir,
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apresentamos as formulagbes mateméaticas de cada componente do modelo no

contexto do trabalho.

TijOzitona

In| | = X'B(0-Pa) + bi(0—Pa)

TijParozitona

com C1

i=1,..,34, indicador do falante,

j=1,...,n; : J-ésima pseudopalavra acentuada pelo i-ésimo falante,

X’ : matriz associada aos efeitos fixos cujas colunas sédo as observa¢bes de cada
variavel independente para cada falante,

Bo-pay - Vetor de parametros desconhecidos associados aos efeitos fixos do modelo
para o nivel Oxitona/Paroxitona,

bio-pa): €feito aleatorio relacionado ao i-esimo falante correspondentes ao nivel
Oxitona/Paroxitona.

[ TijProparozitona ]

In

= X'B(Pro—Pa) + bi(Pro—Pa)

TijParozitona

C2
com

i =1,..,34, indicador do falante,

j=1,...,n; : j-ésima pseudopalavra acentuada pelo i-ésimo falante,

X’ : matriz associada aos efeitos fixos cujas colunas sdo as observa¢bes de cada
variavel independente para cada falante,

Bpro—pray : VEtOr de parametros desconhecidos associados aos efeitos fixos do modelo
para o nivel Proparoxitona/Paroxitona,

bipro-pra): €feito aleatdrio relacionado ao i-ésimo falante correspondentes ao nivel

Proparoxitona/Paroxitona.

Devido ao experimento relacionado a validagdo da similaridade/dissimilaridade
entre palavra-alvo e pseudopalavra, no qual algumas dessas relagdes nao foram
consideradas validadas (Secao 3), avaliamos se a exclusdo de pseudopalavras

nao validadas afetaria o resultado do modelo ajustado a base total.
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Retirando algumas amostras aleatérias diferentes, sempre contendo 25% de
pseudopalavras néo validadas, observou-se que o resultado do modelo ajustado
com cada uma destas amostra é distinto. Logo, entendemos que nao seria
possivel remover apenas uma porcentagem das pseudopalavras cuja
similaridade/dissimilaridade ndo foi validada. Além disso consideramos que a
inclusdo de pseudopalavras nédo validadas acabaria descaracterizando ou
deslegitimando o processo de validacdo. Assim, as pseudopalavras néo

validadas nao foram incluidas na modelagem.

6.1 Modelo selecionado

Considerando todas as variaveis independentes descritas na se¢éo anterior foi
realizado um processo de selecdo de variaveis backward de forma manual,

considerando o valor-p para cada coeficiente do modelo de forma simultanea.

Adotando 5% como nivel de significancia, verificou-se que a maior parte das
variaveis relacionadas aos falantes ndo apresentaram significancia no modelo
ajustado. Depois de retirar uma a uma as variaveis nao significantes, avaliamos
retirar a variavel extralinguistica escolaridade, ja que essa variavel apresentou
significancia em apenas um nivel e possuia apenas uma observacdao em um dos
niveis. Comparamos o critério de informacéo de Akaike (AIC) dos modelos com
e sem escolaridade; o modelo sem escolaridade apresentou menor AIC, logo,

concluimos que o modelo sem a variavel escolaridade é melhor.

Portanto, o modelo selecionado foi aquele que inclui as variaveis que
apresentaram significancia em pelo menos um nivel -excluindo escolaridade-,
que foram:tonicidade da palavra-alvo, estrutura da palavra, grupo de

classificagao, segmento modificado, bloco de apresentacéo e aleatorizacao.

As Tabelas A.14 e A.15, respectivamente, contém as estimativas, erros padrao
e valores-p dos efeitos fixos obtidos pelo modelo final ajustado. A Tabela A.14

apresenta os valores para a componente do modelo relacionada aos niveis
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Oxitona/Paroxitona (Cl) e a Tabela A.15 apresenta os valores para a
componente relacionada aos niveis Proparoxitona/Paroxitona (C2). E importante
observar que no modelo multinomial as variaveis sdo selecionadas de forma
conjunta e, portanto, nem sempre o0s coeficientes das variaveis seréo
representados em ambos 0s componentes ou apresentam niveis de significancia

que levem as mesmas conclusées em ambas as comparacoes.

6.2 Interpretacfes dos parametros

O modelo multinomial ajustado considerou a denominada parametrizacdo da

casela de referéncia nos seguintes niveis de referéncia:
Tonicidade alvo = oxitona

Estrutura = CV-CV-CV,

Grupo de classificagéo = 1,

Segmento modificado = consoante

Bloco de apresentacdo = 1

Aleatorizacdo = sim

A interpretacdo da componente do modelo relacionada a comparacao entre a
probabilidade de uma palavra ser classificada como Oxitona em relacao a ser
classificada como Paroxitona (formulacdo C1) pode ser realizada a partir da

saida apresentada na Tabela A.14.

Percebe-se que, mantidas as demais varidveis em seus respectivos niveis de
referéncia, a probabilidade da pseudopalavra ser classificada como paroxitona
€ maior que a probabilidade da mesma ser classificada como oxitona se: a
tonicidade da palavra-alvo for paroxitona (valor-p <0,001) ou proparoxitona

(valor-p <0,001) em vez de oxitona.

Ao contrario, a probabilidade da pseudopalavra ser classificada como oxitona &

maior que a probabilidade de ela ser classificada como paroxitona se: o
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segmento modificado for uma vogal em vez de consoante (valor-p = 0,004), a
estrutura da palavra for do tipo CV-CV-CVC ao invés de CV-CV-CV (valor-p <
0,001), a palavra pertencer ao grupo 3 (valor-p <0,001) ou ao grupo 4 (valor-p

<0,001) em vez do grupo 1.

A interpretacdo da componente do modelo relacionada a comparacao entre a
probabilidade de uma palavra ser classificada como Proparoxitona em relacéo a
ser classificada como Paroxitona (formulacdo C2) pode ser realizada a partir da

saida apresentada na Tabela A.15.

Assim, mantidas as demais variaveis em seus respectivos niveis de referéncia,
a probabilidade da pseudopalavra ser classificada como paroxitona é maior que
a probabilidade da mesma ser classificada como proparoxitona se: a tonicidade
da palavra-alvo for paroxitona em vez de oxitona (valor-p = 0,003); a palavra
pertencer ao grupo 2 (valor p <0,001) ou ao grupo 4 (valor p <0,001) em vez do
grupo 1; se pertencer ao bloco de apresentacdo 2 em vez do bloco de

apresentacao 1 (valor p <0,001).

Ao contrario, a probabilidade da pseudopalavra ser classificada como
proparoxitona é maior que a probabilidade de ela ser classificada como
paroxitona se: a palavra-alvo for proparoxitona em vez de oxitona (valor p
<0,001), a estrutura for do tipo CV-CV-CVC ao invés de CV-CV-CV (valor-p <
0,001), o segmento modificado for uma vogal ao invés de uma consoante (valor-
p =0,012).

Podemos resumir que, na componente oxitona/paroxitona, a estrutura da
pseudopalavra € o que mais influencia na producéo oxitona (a probabilidade de
producdo oxitona -e ndo paroxitona- , quando a estrutura da palavra € CV-CV-
CVC, aumenta em aproximadamente 73 vezes se comparada a probabilidade de
producdo oxitona -e ndo paroxitona- com estrutura CV-CV-CV), além da
tonicidade da palavra-alvo (quando a mesma difere de oxitona, a probabilidade
de producéo oxitona diminui entre 75% e 90%, se comparada a da tonicidade
alvo oxitona) e o segmento modificado (se a mudanca ocorre em uma vogal, a
probabilidade de producdo oxitona -e ndo paroxitona- aumenta em 20% se

comparada a probabilidade de producdo oxitona -e ndo paroxitona- com
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mudancga em consoante). Outro ponto de destaque vai para a influéncia dos
grupos de classificagdo: para os grupos 3 (similar de baixa frequéncia) e 4
(dissimilar de baixa frequéncia), a probabilidade de producdo oxitona -e néo
paroxitona- aumenta em 74% e 52%, respectivamente, quando comparada ao

grupo 1 (similar de alta frequéncia).

Na componente proparoxitona/paroxitona, podemos destacar a tonicidade alvo
proparoxitona, que aumenta a probabilidade de producéo proparoxitona -e nédo
paroxitona- em mais de 400% (em relacdo a probabilidade de producédo
proparoxitona com tonicidade alvo oxitona), a estrutura da palavra CV-CV-CVC,
gue aumenta a probabilidade de producédo proparoxitona -e ndo paroxitona- em
500% (em relacdo a probabilidade de producéo proparoxitona com estrutura CV-
CV-CV) e os grupos 2 (dissimilar de alta frequéncia) e 4 (dissimilar de baixa
frequéncia), que diminui em aproximadamente 70% e 75% a probabilidade de
atribuicdo proparoxitona (quando comparada a probabilidade de producéo

proparoxitona de pseudopalavras classificadas no grupo 1).

E possivel analisar os resultados em niveis diferentes dos definidos na casela
de referéncia. Para a componente 1, o calculo utilizado nessa comparac¢ao entre

0s niveis da variavel grupo de classificacdo é explicitado a seguir.

P(YU:Oxitonal Grupo=m)

P(Yij=PaToxitona|Gru-po:m) i eBGrupom

— — eﬁGrupom_ﬁG?“upon
P(Yij=0xitona|67‘upo=n) eBGT‘uPOn

P(YU-=Pm‘ox1'tona| Grupo=n)

Os indices m e n representam os niveis da variavel grupo, e devem ser diferentes

de 1, pois as comparagGes com o grupo 1 ja foram apresentadas.

A Tabela 4 apresenta os resultados numéricos dessas comparacdes para a
componente 1 do modelo. Por meio dessa tabela, pode-se observar que a
chance da pseudopalavra ser classificada como oxitona (e ndo paroxitona) é
maior se ela for do grupo 3 do que se ela for do grupo 2. Além disso, a chance
da pseudopalavra ser classificada como oxitona (e ndo paroxitona) € menor se

ela for do grupo 4 do que se ela for do grupo 2. Por fim, a chance da
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pseudopalavra ser classificada como oxitona (e ndo paroxitona) é a mesma se

ela for do grupo 4 ou do grupo 3.

Tabela 4: Comparativos entre os niveis da variavel Grupo — Componente 1

Comparacgao K = exp(Calculo) Valor -p
oxitona~grupo 3 versus grupo 2 1,57 < 0,001
oxitona~grupo 4 versus grupo 2 0,87 < 0,001
oxitona~grupo 4 versus grupo 3 0,79 0,131

Para a componente 2, o calculo utilizado nessa comparagao entre 0s niveis da

variavel grupo de classificacdo € explicitado a seguir.

P(Yij=Pr'opm'xitmm| Grupo=m)

P(Yi_j=Pm'ox1't0na|Grupo:m) eﬁGrupom Ber —Bar
= = ePGrupom Grupon

P(ij=P?'0pm'oxitona|G'r‘upo:n) eﬁG?‘upon

P(Yij=Pa1'oxitO?1a\ Grupo=n)

Os indices m e n representam os niveis da variavel grupo, e devem ser diferentes

de 1, pois as comparacdes com o grupo 1 ja foram apresentadas anteriormente.

A Tabela 5 apresenta os resultados numéricos dessas comparacdes para a
componente 2 do modelo. E possivel observar que a chance da pseudopalavra
ser classificada como proparoxitona (e ndo paroxitona) € maior se ela for do
grupo 3 do que se ela for do grupo 2. Além disso, a chance da pseudopalavra
ser classificada como proparoxitona (e nao paroxitona) € a mesma se ela for do
grupo 4 ou do grupo 2. Por fim, a chance da pseudopalavra ser classificada como
oxitona (e ndo paroxitona) € maior se ela for do grupo 4 do que se ela for do

grupo 3.

Tabela 5: Comparativos entre os niveis da variavel Grupo — Componente 2

Comparagdo K = exp(Calculo) Valor -p
proparoxitona™~grupo 3 versus grupo 2 4,49 < 0,001
proparoxitona~grupo 4 versus grupo 2 0,27 0,318
proparoxitona~grupo 4 versus grupo 3 4,19 < 0,001
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6.3 Avaliagédo do modelo

N&o ha, na literatura pesquisada, explanacbes de meétodos para analisar
residuos e encontrar pontos aberrantes em modelos multinomiais, apenas para
modelos logisticos (Tapia et al, 2018). Como alternativa para avaliar o
desempenho do modelo, foram calculadas medidas de desempenho de sua

capacidade preditiva.

Portanto, para avaliar o ajuste do modelo, calculamos o Coeficiente de Predi¢cao
Positiva -CPP- (probabilidade de classificacdo no nivel g dado que a tonicidade
de producéo foi avaliada no nivel q) e o Coeficiente de Predicdo Negativa -CPN-
(probabilidade de néo ser classificada no nivel g dado que a tonicidade de
producdo nao foi avaliada no nivel q) para cada nivel da variavel resposta. As
medidas sao feitas agrupando dois niveis da variavel dependente e os
comparando com o terceiro. Os valores estimados e seus correspondentes
intervalos de confianca estao apresentados nas Tabelas A.16, A.17 e A.18, para

0s niveis oxitona, paroxitona e proparoxitona, respectivamente.

Vemos que para as pseudopalavras oxitona e paroxitona, os valores de CPP e
CPN séo superiores a 0,83 - considerados altos -, o que indica um bom ajuste
do modelo aos dados. Observa-se na Tabela A.18 - para as pseudopalavras
proparoxitonas -, que o valor de CPP é baixo (0,11), o que pode ser explicado

pela baixa frequéncia dessa classificacdo na base.

Outras métricas também analisadas foram: Valores Preditivos Positivos
(probabilidade de tonicidade de producéo no nivel g dado que a classificacao foi
no nivel q) e Valores Preditivos Negativos (probabilidade tonicidade de producéo
ndo foi avaliada no nivel q dado que a classificacdo ndo foi no nivel g). Os
resultados foram, de modo geral, altos, e concluimos entdo que o ajuste do

modelo estd satisfatorio.
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6.4 Analise dos componentes aleatorios

Em modelos mistos, os efeitos aleatdrios seguem o pressuposto de distribuicéo
normal. Para analisar essa suposic¢ao, foi feito o grafico dos quantis tedricos da
distribuicdo normal contra os valores preditos dos efeitos aleatérios do modelo
(Figura B.7). Embora a figura aponte uma distribuicdo com caudas um pouco
pesadas, a literatura indica que essa € uma premissa robusta a possiveis
afastamentos do pressuposto, logo, podemos considerar que a distribuicdo dos
efeitos aleatdrios é satisfatéria.

7. Conclusao

A partir da analise inferencial concluimos que ha indicios de que existem outros
fatores, além da estrutura da palavra, que interferem na acentuacao ténica. Por
meio dos modelos foi evidenciado o papel dos grupos de classificacdo e da
tonicidade da palavra-alvo na determinacdo da tonicidade de produgdo. Além
disso, os dados analisados indicam que caracteristicas dos falantes ndo sao

importantes no processo de atribuicéo ténica.

O processo de validacado das pseudopalavras se mostrou relevante, uma vez
gue pseudopalavras nao validadas interferem na selecdo do modelo. Levando
isso em conta, concluimos que o processo de validacdo proposto pela
pesquisadora €, de fato, coerente, e apenas as pseudopalavras validadas e

quase validadas séo propicias para modelagem.

Com relacdo ao experimento, a interferéncia na aleatorizagdo durante o
processo de coleta dos dados mostrou-se significante para o modelo final,
portanto acreditamos que seria importante uma replicacao do estudo, no qual se

garantisse a aleatorizacdo de todos os blocos para todos os falantes.
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Tabelas

Tabela A.1: Perfil dos participantes de acordo com a Naturalidade.

Naturalidade n
Séo Paulo, SP 16 (47%)
Outros municipios de SP 12 (35%)
Outras UF 6 (18%)
Total 34 (100%)

Tabela A.2: Frequéncia da variavel dicotdmica Area de formacéo

Area de formacéo Total

Outro 19 (56%)
Letras 15 (44%)
Total 34 (100%)
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Tabela A.3: Escolaridade dos participantes pela Area de formacao.

Area de formacéo

Escolaridade Outro Letras Total
Fundamental Completo 1 (3%) 0 (0%) 1 (3%)
Superior Incompleto 6 (18%) 11 (32%) 17 (50%)
Superior Completo 5 (15%) 1 (3%) 6 (18%)
P6s-Graduacéo (Completo ou Incompleto) 7 (20%) 3(9%) 10 (29%)
Total 19 (56%) 15 (44%) 34 (100%)

Tabela A.4: Frequéncia da variavel dicotdmica Linguas.

Conhecimento em linguas n

Sim 26 (76%)
Nao 8 (24%)
Total 34 (100%)

Tabela A.5: Frequéncia da variavel dicotbmica Musica

Conhecimento em musica n

Sim 21 (62%)
Nao 13 (38%)
Total 34 (100%)

Tabela A.6: Frequéncia da Tonicidade de producéo por nivel de Tonicidade da
palavra-alvo

Tonicidade da palavra-alvo

Tonicidade producgéo oxitona paroxitona proparoxitona Total
Oxitona 2.642 (54%) 1.939 (39%) 323 (7%) 4.904 (100%)
Paroxitona 2.154 (30%) 2.824 (39%) 2.185 (31%) 7.163 (100%)
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Tonicidade da palavra-alvo

Tonicidade producéo oxitona paroxitona proparoxitona Total
Proparoxitona 49 (11%) 72 (16%) 323 (73%) 444 (100%)

Tabela A.7: Frequéncia da Tonicidade da palavra-alvo por nivel de Tonicidade
de produgéo

Tonicidade da palavra-alvo

Tonicidade . . .
~ oxitona paroxitona proparoxitona Total
producéo
oxitona 2.642 (55%) 1.939 (40%) 323 (11%) 4.904 (39%)
paroxitona 2.154 (44%) 2.824 (58%) 2.185 (77%) 7.163 (57%)
proparoxitona 49 (1%) 72 (2%) 323 (11%) 444 (4%)
Total 4.845 (100%) 4.835 (100%) 2.831 (100%) 12.511 (100%)

Tabela A.8: Frequéncia do Grupo de classificacdo por Tonicidade de producéo

Grupo de classificagao

Tonicidade 1.Similar de 2.Dissimilar 3.Similar de 4. Dissimilar

- . ) Total
producéo alta freq. de alta freq. baixa freq. de baixa freq.
oxitona 1.077 (22%) 1.152 (23%) 1.308 (27%) 1.367 (28%) 4.904 (100%)
paroxitona 1.805 (25%) 1.818 (25%) 1.760 (25%) 1.780 (25%) 7.163 (100%)
proparoxitona 153 (34%) 48 (11%) 167 (38%) 76 (17%) 444 (100%)

Tabela A.9: Frequéncia da Tonicidade de producao por Estrutura da

palavra.
Estrutura da palavra
Tonicidade producéo Cv-Cv-cVv CV-CVv-CVvC Total
oxitona 748 (10%) 4.156 (79%) 4.904 (39%)
paroxitona 6.200 (85%) 963 (19%) 7.163 (57%)
proparoxitona 323 (5%) 121 (2%) 444 (4%)
Total 7.271 (100%) 5240 (100%) 12.511 (100%)

Tabela A.10: Estatistica de Gwet para a base total (sem abertura por nivel de

uma variavel).
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Estatistica Valor da Estatistica
Gwet's AC1 0,68 (0,653;0,702)
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Tabela A.11: Estatistica de Gwet para cada nivel da variavel Grupo de classificacao.

Grupo de classificacao Valor da Estatistica
Similar de Alta Frequéncia 0,66 (0,613;0,715)
Similar de Baixa Frequéncia 0,59 (0,529;0,646)
Dissimilar de Alta Frequéncia 0,75 (0,717;0,793)

Dissimilar de Baixa Frequéncia 0,71 (0,662;0,750)

Tabela A.12: Estatistica de Gwet para cada nivel da varidvel Estrutura da palavra.

Estrutura da palavra Valor da Estatistica

CV-CV-CVC 0,66 (0,618;0,698)
CV-CV-CV 0,76 (0,734,0,792)

Tabela A.13: Estatistica de Gwet para cada nivel da variavel Segmento modificado.

Segmento modificado Valor da Estatistica
Vogal 0,67
Consoante 0,68

Tabela A.14: Valores estimados, erros padrdo e niveis de significancia

correspondentes aos parametros da componente C1

Coeficientes Estimativa Erro padréo Estatistica Valor-p K = exp(Estimativa)
oxitona~(Intercepto) -1,950 0,271 -7,199 < 0,001 0,142
oxitona~tonicidade_alvo paroxitona -1,392 0,075 -18,455 < 0,001 0,248
oxitona~tonicidade_alvo proparoxitona -2,014 0,106 -19,057 < 0,001 0,133
oxitona~estrutura_palavra CV-CV-CVC 4,293 0,080 53,827 < 0,001 73,186
oxitona~grupo 2 0,105 0,099 1,056 0.291 1,111
oxitona~grupo 3 0,556 0,103 5,386 <0,001 1,743
oxitona~grupo 4 0,419 0,098 4,256 < 0,001 1,520
oxitona~segmento_modificado vogal 0,187 0,064 2,909 0,004 1,206
oxitona~bloco_apresentacao 2 0,427 0,092 4,621 < 0,001 1,532
oxitona~bloco_apresentacao 3 0,141 0,094 1,506 0,132 1,151
oxitona~bloco_apresentacao 4 0,400 0,096 4,146 < 0,001 1,492
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oxitona~aleatorizacao nao -0.638

0,166

-3,835

< 0,001

0,528

Tabela A.15: Valores estimados,
correspondentes aos parametros da componente C2

erros padrdo e niveis

de significancia

Coeficientes Estimativa Erro padréo Estatistica Valor-p K = exp(Estimativa)
proparoxitona~(Intercepto) -3,685 0,351 -10,501 < 0,001 0,025
proparoxitona~tonicidade_alvo paroxitona -0,621 0,211 -2,940 0,003 0,537
proparoxitona~tonicidade_alvo proparoxitona 1,669 0,186 8,947 < 0,001 5,307
proparoxitona~estrutura_palavra CV-CV-CVC 1,814 0,148 12,266 < 0,001 6,135
proparoxitona~grupo 2 -1,338 0,184 -7,252 <0,001 0,262
proparoxitona~grupo 3 0,163 0,152 1,075 0,282 1,177
proparoxitona~grupo 4 -1,139 0,162 -7,036 <0,001 0,320
proparoxitona~segmento_maodificado vogal 0,294 0,118 2,498 0,012 1,342
proparoxitona~bloco_apresentacao 2 -0,794 0,196 -4,057 < 0,001 0,452
proparoxitona~bloco_apresentacao 3 -0,216 0,158 -1,365 0,172 0,806
proparoxitona~bloco_apresentacao 4 -0,179 0,159 -1,125 0,260 0,836
proparoxitona~aleatorizacao nao 0,217 0,273 0,794 0,427 1,242

Tabela A.16: Medidas de desempenho do modelo para as pseudopalavras Oxitonas

Estimativa Intervalo de Confianga (95%)
goe_ﬂ_uente de Predicéo 0.87 (0,86: 0,88)
ositiva
ﬁoeflc_lente de Predicéo 0.88 (0,87; 0,89)
egativa
Valores Preditivos Positivos 0,85 (0,84; 0,86)
Valores Preditivos Negativos 0,89 (0,89; 0,90)

Tabela A.17: Medidas de avaliacdo do modelo para as pseudopalavras Paroxitonas

Estimativa Intervalo de Confianca (95%)
Coeficiente de Predi¢ao Positiva 0,89 (0,88; 0,90)
Coeficiente de Predi¢cdo Negativa 0,83 (0,82; 0,84)
Valores Preditivos Positivos 0,85 (0,84; 0,86)
Valores Preditivos Negativos 0,87 (0,86; 0,88)

Tabela A.18: Métricas de avaliacdo do modelo para as pseudopalavras

Proparoxitonas

Estimativa

Intervalo de Confianca (95%)

Coeficiente de Predicao Positiva

0,11

(0,08; 0,14)
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Estimativa Intervalo de Confianca (95%)
Coeficiente de Predi¢cdo Negativa 1,00 (1,00; 1,00)
Valores Preditivos Positivos 0,66 (0,53; 0,77)
Valores Preditivos Negativos 0,97 (0,96; 0,97)
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Figura B.1: Distribuicdo de Género por Idade
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Figura B.2: Distribuicdo da variavel Area de formacao por Linguas
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Figura B.3: Fluxo de tonicidade no Grupo Similar de Alta Frequéncia
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Figura B.4: Fluxo de tonicidade no Grupo Dissimilar de Alta Frequéncia
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Figura B.5: Fluxo de tonicidade no Grupo Similar de Baixa Frequéncia
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Figura B.6: Fluxo de tonicidade no Grupo Dissimilar de Baixa Frequéncia
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Figura B.7: Distribuicdo dos efeitos aleatérios do modelo versus os quantis da
distribuicdo normal padréo
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